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Grafologi adalah ilmu yang mempelajari karakter seseorang seseorang
dengan cara menganalisa tulisan tangan. Menganalisa tulisan tangan sangatlah
membantu dalam banyak bidang saat ini, misalnya dalam bidang pendidikan,
kriminalitas dan dapat digunakan sebagai konseling. Salah satu cara yang
digunakan dalam grafologi untuk mengetahui karakter seseorang, adalah dengan
menganalisa pola garis dasar kalimat dari tulisan tangan.

Pada Tugas Akhir ini dirancang dan direalisasikan perangkat lunak
berbasis Jaringan Saraf Tiruan untuk mengenali pola garis dasar kalimat dari
tulisan tangan manusia, dengan menggunakan nilai rata-rata dari posisi pixel
yang bernilai 1 pada citra yang akan menjadi masukan dari data latih dan data
uji pada Algoritma Resilient Backpropagation. Perangkat lunak ini direalisasikan
menggunakan MATLAB R2008a.

Perangkat lunak pengenalan pola garis dasar tulisan tangan pada Tugas
Akhir ini berhasil direalisasikan dan diperoleh keberhasilan pengenalan sebesar
65,63% pada pengujian. Persentase pengenalan masing-masing pola: untuk pola
garis lurus 75%, pola garis menaik 62,5%, untuk pola garis menurun, dan untuk

pola garis acak 87,5%.

Kata Kunci : Grafologi, Jaringan Saraf Tiruan, Resilient Backpropagation,

Pengenalan Pola Garis Dasar Tulisan Tangan.
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HANDWRITING BASELINE PATTERN RECOGNITION
TO IDENTIFY HUMAN CHARACTER
USING RESILIENT BACKPROPAGATION ALGORITHM

ABSTRACT

Juventus Suharta (0722026)
Department of Electrical Engineering Maranatha Christian University
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Graphology is the study of a person's character by analyzing handwriting.
Analyzing handwriting is helpful in many areas today, for example in education,
crime and can be used as counseling. One method used in graphology to know the

character of a person, is by analyzing the baseline pattern of handwritten
sentences.

This final project is designed and realized a software based Artificial
Neural Networks to recognize patterns of baseline sentences of human
handwriting, by using out the average value of the positions of pixels of value 1 in
entire image that will become input from the training data and testing data in
Resilient Backpropagation Algorithm. The software is realized using MATLAB
R2008a.

Handwriting Baseline Pattern Recognition on this final project
successfully realized. In testing, this software has 65.63% recognize well.
Percentage identity of each pattern: for straight line pattern 75%, for ascending
line pattern 62,5%, for descending line pattern, and for random line pattern
87,5%.

Keywords : Graphology, Neural Network, Resilient Backpropagation,

Handwriting Baseline Pattern Recognition.
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