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ABSTRAK

Kapasitas sistem komunikasi memiliki keterbatasan karena gangguan
cochannel. Jika antena penerima dapat menentukan sudut kedatangan (AOA) dari
masing-masing pengguna dan kemudian membuat beams yang berbeda untuk
berbagai pengguna dan mengikuti pengguna, kapasitas saluran dapat sangat
meningkat. Untuk mendeteksi arah kedatangan sinyal, antena Radar konvensional
harus berputar 360 derajat, sehingga diperlukan kemampuan mekanis yang
memberikan delay yang cukup besar. Oleh karena itu, dikembangkan berbagai
cara untuk melakukan estimasi arah kedatangan sinyal, sehingga antena tidak
perlu berputar lagi. Cara yang dikembangkan saat ini adalah dengan menerapkan
antena smart pada Radar. Untuk menerapkan antena smart diperlukan dua tahap,
yaitu estimasi DOA (Direction of Arrival) dan proses beamforming.

Dalam Tugas Akhir ini membahas tentang estimasi DOA (Direction of
Arrival) dengan menggunakan metoda SVM (support vektor machine). Metoda
SVM adalah metode learning machine yang bekerja atas prinsip Structural Risk
Minimization (SRM) dengan tujuan menemukan hyperplane terbaik yang
memisahkan dua buah kelas pada input space.

Dari hasil percobaan diperoleh bahwa semakin besar selisih jumlah elemen
antena dengan jumlah sudut, semakin tinggi SNR dan semakin banyak jumlah
gelombang, maka akurasi algoritma DOA akan semakin tinggi. Dengan demikian

dapat ditentukan arah kedatangan sinyal dan sudut datang dari sinyal.
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ABSTRACT

The capacity of communication systems has limitations due to cochannel
interference. If the receiver antenna is able to determine the angle of arrival
(AOA) of each user and then construct different beams for different users and
track them, the capacity of the channel can be considerably increased. To detect
the direction of arrival signals, a conventional radar antenna must rotate 360
degrees, so that the necessary mechanical skills that provide substantial delay.
Therefore, developed various ways to estimate the direction signal arrival, so that
the antenna does not need to spin again. currently developed way is to apply the
smart antenna on radar. To apply smart antenna requires two stages, namely the
estimated DOA (Direction of Arrival) and beamforming process.

In this final project discusses about the DOA estimated using SVM
(support vector machine) method. SVM method is a machine learning method that
works on the principle of Structural Risk Minimization (SRM) with the aim of
finding the best hyperplane separating two classes in the input space.

The experimental results that if the greater the difference of the number
antenna elements with a number of angles the higher the SNR and the more the
number of waves, then the accuracy of DOA algorithm will be higher. To

determine the direction and angle of arrival signals from the signal.

Keyword : DOA, learning machine, AOA, SVM, SNR, SRM.
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