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ABSTRAK 

Keberadaan  noise  dalam  sinyal  elektrokardiograf  (EKG)  dapat 

menyebabkan  kesalahan  interpretasi  informasi  jantung,  yang  pada  akhirnya 

menyebabkan  kesalahan pada penilaian  kondisi  jantung.  Untuk menghindari  hal 

tersebut,  noise  dalam  sinyal  EKG  harus  dapat  dihilangkan.  Beberapa  algoritma 

proses denoising telah dikembangkan untuk tujuan tersebut. 

Tujuan  dari  penelitian  ini  adalah  untuk  menilai  unjuk  kerja  proses 

denoising  pada  sinyal  EKG,  berdasarkan  transformasi  wavelet.  Proses  pertama 

adalah pemisahan segmen sinyal EKG dengan power tertinggi, untuk menghindari 

kehilangan  informasi  sinyal.  Kemudian  metoda  crossvalidation  diaplikasikan 

pada beberapa subband koefisien sinyal dalam domain wavelet. 

Hasil  simulasi  menunjukkan  bahwa  proses  filtering  awal  efektif  dalam 

menghindari  kehilangan  informasi  sinyal,  dan  penggunaan  nilai  threshold  yang 

berbeda akan menghasilkan unjuk kerja  denoising yang berbeda pula. Algoritma 

dalam penelitian ini hanya sanggup melakukan proses  denoising bila power noise 

relatif  kecil  dibandingkan  dengan  power  sinyal  EKG. Setelah  dilakukan  proses 

denoising terhadap sinyal  elektrokardiograf (EKG) didapat perbaikan nilai SNR ± 

sebesar 3 dB untuk masingmasing sinyal.
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ABSTRACT 

The  existence  of  noise  in  electrocardiograph  signal  can  cause 

misinterpretation  in  heart  information,  that  in  the end will  cause mistake  in  the 

judgement of the condition of the heart. To avoid this, noise in ECG signal must 

be  deleted.  Some  denoising  algoritma  processes  have  been  developed  for  this 

purpose. 

The  purpose  of  this  research  is  to  judge  the  denoising work  process  on 

ECG  signal,  based  on wavelet  transformation.  The  first  process  is  ECG  signal 

division with the highest power, to avoid losing the signal  information. And then 

crossvalidation  method  is  applicated  in  several  signal  coefisien  subbands  in 

wavelet domain. 

The  simulation  result  showed  that  effective  early  filtering  in  avoiding 

losing the signal information and different usage of threshold value will produce a 

different  denoising work  result  too.  The  algoritma  in  this  research  can  only  be 

able  to do the denoising process when the power noise  is relatively smaller  than 

the ECG power signal. After the denoising process has been done to ECG signal, 

we can get ± 3 db SNR revised value for each of the signal.
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