ABSTRAK

Pengenalan tulisan tangan simbol matematika memiliki masalah dalam
bidang pattern recognition dan hal itu yang membuat lebih sulit untuk dideteksi
daripada tulisan tangan biasa. Struktur penulisan yang kompleks dan simbol
matematika yang beragam membuat tulisan tangan ekspresi matematika sulit
dilakukan proses segmentasi, rekognisi simbol dan analisis struktur. Proses tersebut
digunakan untuk mengubah ekspresi matematika tulisan tangan menjadi format teks
digital seperti LaTeX atau MathML. Dalam hal ini, proses rekognisi simbol atau
pengenalan simbol menjadi fokus dalam penelitian, dengan membandingkan
beberapa model yang terdapat dalam metode Convolutional Neural Network dan
mencari nilai akurasi yang terbesar.

Convolutional Neural Network (CNN) adalah salah satu metode yang dapat
digunakan untuk mengenali tulisan tangan dengan sangat akurat, dalam penelitian
ini CNN akan digunakan untuk mengenali simbol dalam ekspresi matematika dan
akan diuji dengan model ResNet34 dan DenseNetl21. Penelitian ini juga
menjelaskan bagaimana menerapkan metode deep learning seperti CNN yang dapat
membedakan suatu objek dalam gambar, dan setelah dua model diuji, kami belajar
bahwa kedua model memiliki kinerja dan arsitektur yang berbeda, model
DenseNet121 menjadi model yang lebih baik jika dibandingkan dengan model
ResNet34 dalam tingkat akurasi.

Kata Kunci : Machine Learning, Deep Learning, Convolutional Neural Network,
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ABSTRACT

Handwriting recognition of mathematical symbol has problem in the field
of pattern recognition and that make more difficult to detect than only handwriting.
The complex structure of writing and diverse mathematical symbol makes
handwriting of mathematical expressions very difficult to process the segmentation,
symbol recognition, and structure analysis. The process is used to convert
handwritten mathematical expressions into digital text format such as LaTeX or
MathML. In this case, the process of symbol recognition becomes the focus of
research, by comparing models contained in the Convolutional Neural Network
method and find the greatest accuracy.

Convolutional Neural Network (CNN) is one of the methods that can be
used to recognize handwriting very accurately. In this research CNN will be used to
recognize symbols in mathematical expressions and will be tested with CNN models
(ResNet34 and DenseNet121). This research also explains how the deep learning
approaches, such as CNN that can distinguish an object in an image, and after the
two models have been tested we learn that both models have different performance
and architecture, the DenseNet121 model becomes a better model when compared

to ResNet34 in accuracy.
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