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ABSTRAK

Untuk mengestimasi usia dari sebuah citra wajah dengan label yang tepat dapat
digunakan suatu jenis jaringan saraf tiruan, yaitu Convolutional Neural Network (CNN).
Namun dalam penerapannya, CNN membutuhkan jumlah dataset yang banyak dan
labelnya harus tidak ambigu.

Dalam Tugas Akhir ini, dibuat perangkat lunak untuk menentukan label yang
tepat sekaligus mengatasi masalah terbatasnya dataset, khususnya label usia yang tidak
lengkap untuk setiap tingkatan usia, dengan menggunakan metode Deep Label
Distribution Learning (DLDL). Unjuk kerja keberhasilan metode ini ditentukan
berdasarkan kriteria nilai Mean Absolute Error (MAE) dan cumulative score (CS).

Metode Deep Label Distribution Learning (DLDL) yang digunakan dalam Tugas
Akhir ini mampu menghasilkan model yang baik karena didapatkan nilai MAE lebih
kecil dari 3,51 dengan nilai akurasi di atas 80 % dan nilai error lebih kecil dari 0,31. Hasil

estimasi usia yang didapatkan mempunyai tingkat akurasi yang baik.

Kata kunci: Convolutional Neural Network (CNN), Deep Label Distribution Learning
(DLDL), Mean Absolute Error IMAE), dan Cumulative Score (CS).
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ABSTRACT

To estimate the age of a properly labeled face image, a type of artificial neural
network namely the Convolutional Neural Network (CNN) can be used. But in its
application, CNN requires a large number of datasets and the label must be
unambiguous.

In this Final Project, a software is made to determine the right label while
overcoming the problem of limited datasets, especially incomplete age labels for each age
level, using the Deep Label Distribution Learning (DLDL) method. The performance of
the success of this method is determined based on the criteria for Mean Absolute Error
(MAE) and Cumulative Score (CS).

The Deep Label Distribution Learning (DLDL) method used in this Final Project
is able to produce a good model because the MAE value is smaller than 3.51 with an
accuracy value above 80% and an error value smaller than 0.31. The age estimation

results obtained have a good level of accuracy.

Key words: Convolutional Neural Network (CNN), Deep Label Distribution Learning
(DLDL), Mean Absolute Error (MAE), and Cumulative Score (CS).
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DAFTAR ISTILAH

CNN : convolutional neural network

Cg : perkiraan yang benar

CS : cumulative score

DLDL : deep label distribution learning

DPM : Deformable parts model

& : error

ILSVRC : Image Net Large Scale Visual Recognition Challenge

KL : Kullbackleibler

LDL : label distribution learning

In : usia perkiraan dari citra uji ke-n

In : ground-truth dari citra uji ke-n

MAE : mean absolute error

MLL : Multi-label learning

N sinstance

NMS : non-maksimum penindasan

SLL : Single-label learning

T : loss function

VGG : Visual Geometry Group

0 : parameter dalam kerangka kerja
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