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ABSTRAK

Tugas Akhir ini membandingkan metode PCA (Princpial Component
Analysis) dan kernel PCA untuk pengenalan wajah akibat variasi pose.

Sistem yang dibuat dalam Tugas Akhir ini dibagi menjadi beberapa tahap
yaitu mulai dari preproccessing lalu ke tahap feature extraction dan masuk ke
dalam tahap classification. Tahap yang menjadi modul utama vyaitu feature
extraction dimana terjadi konstruksi PCA dan konstruksi KPCA, sementara
proses klasifikasi menggunakan nearest neighbor.

Pada laporan Tugas Akhir ini dapat dibuktikan bahwa metode KPCA lebih
baik dari PCA dalam pengenalan wajah akibat variasi pose, dengan akurasi
pengenalan rata-rata 63,75% dan 53,05%, masing-masing berturut-turut untuk
kernel PCA dan PCA pada database AT&T, Weizmann, dan gabungan kedua
database. Persen perbaikan akurasi pengenalan wajah rata-rata ketika menerapkan
metoda kernel PCA dibandingkan PCA jika dipengaruhi oleh faktor pose untuk
dua citra latih adalah 3,44%.
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ABSTRACT

The purpose of this Final Project is to compare the method of PCA
(Princpial Components Analysis) and Kernel PCA for face recognition due to
variations in pose.

The system is made in this thesis is divided into several stages, starting
from the last preproccessing to feature extraction stage and into the classification
stage. The stage became main feature extraction module where there is
construction and construction KPCA PCA, the classification process using the
nearest neighbor.

In the final report can be proved that the method KPCA is better than PCA
in face recognition due to variations in pose, with average recognition accuracy
are 63.75% and 53.05%, respectively consecutive to kernel PCA and PCA on the
database AT & T, Weizmann, and a combination of both databases. Percent
improvement in recognition accuracy average face when applying the method of
kernel PCA compared PCA if influenced by two factors pose to practice imagery
is 3.44%.
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