ABSTRACT

Digital image processing is not just application of filter effects to an image. It is
also recognition of image digital pattern itself. One of the technologies in recognition
character pattern is OCR (Optical Character Recognition) technology. This technology
has developed on today’s scanner machine and hand-writing recognition technology on
PDA (Personal Digital Assistant). In this document, writer has made a simple OCR
application. This application is an implementation of the existing pattern recognition
algorithm. Pattern recognition algorithm that writer implemented in this case is Neural
Network Back Propagation algorithm.

The main part of Neural Network Back Propagation algorithm is that when the
system is training or learning out of the image samples which were assigned to recognize
the pattern of the image itself. When training is under process, system needs specific
length of time. The duration needed for training process, depends on that application’s
configuration. This duration straight equivalent with the accuracy of the system to
recognize characters. The longer the duration needed in training, the more accurate the
system is in recognizing alphanumeric characters.

Neural Network Back Propagation algorithm is basically an algorithm for
recognizing pattern, either alphanumeric character pattern of an image or other patterns.
For that reason, the pattern that is used is limited. In this application the pattern that is
used is for recognizing alphanumeric characters. Alphanumeric consists of Latin letters
and numbers. Meanwhile three configuration layers are provided for the system
configuration. These configuration layers are useful for determining the system’s
accuracy in recognizing alphanumeric characters from user.

Keywords : Neural Network, back-propagation, forward-propagation, alphanumeric,
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ABSTRAK

Pengolahan citra digital tidak sekedar pemberian filter-filter efek saja pada
suatu citra. Pengolahan citra digital juga termasuk di dalamnya pengenalan pola citra
digital itu sendiri. Salah satu teknologi dalam pengenalan pola karakter yaitu teknologi
OCR (Optical Character Recognition). Teknologi ini sudah berkembang pada mesin-
mesin scanner masa kini dan teknologi pengenalan tulisan tangan pada PDA (Personal
Digital Assistant). Dalam tugas akhir ini, penulis membuat suatu aplikasi OCR sederhana.
Aplikasi ini merupakan implementasi dari algoritma pengenalan pola yang sudah ada
sebelumnya. Algoritma pengenalan pola yang penulis implementasikan dalam tugas akhir
ini yaitu algoritma Neural Network Back Propagation.

Yang utama dari algoritma Neural Network Back Propagation adalah pada saat
sistem melakukan training atau melakukan pembelajaran dari sample-sample gambar
yang telah ditentukan untuk diketahui pola karakter gambar itu sendiri. Pada saat
melakukan #raining, sistem memerlukan waktu tertentu. Lamanya sistem melakukan
training, tergantung dari konfigurasi aplikasi tersebut. Waktu ini berbanding lurus dengan
tingkat keakurasian sistem dalam mengenali karakter. Semakin lama waktu yang
dibutuhkan pada saat melakukan training, maka akan semakin akurat pula sistem dalam
mengenali karakter alfanumerik.

Algoritma Neural Network Back Propagation pada dasarnya merupakan
algoritma untuk pengenalan pola. Baik itu pola karakter alfanumerik dari suatu gambar,
ataupun pola-pola yang lain. Oleh karena itu perlu dibatasi pola yang ingin dipakai. Pada
aplikasi ini pola yang dipakai yaitu untuk mengenali karakter alfanumerik. Alfanumerik
yaitu berupa tulisan Latin huruf dan angka. Sedangkan untuk konfigurasi sistem,
disediakan tiga layer konfigurasi. Layer konfigurasi ini berguna untuk menentukan
tingkat keakuratan hasil sistem dalam mengenali karakter alfanumerik masukan dari

pengguna.

Kata kunci : Neural Network, back-propagation, forward-propagation, alfanumerik,
OCR, pengenalan pola, multi-layer.
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